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Kosullarinda Karsilastirilmasi

0zet

Akalli teknolojilerin hizla yayginlagmasinin egitim diinyasindaki
onemli yansimalarindan biri de 6lgme ve degerlendirme alaninda
gerceklesmektedir. Dogasi geregi dlgmenin gercege yakin dog-
rulukta sonuglar verebilmesi i¢in dncelikle giivenli bir ortamda
gerceklestirilmesi temel kosul olarak belirtilmektedir. Glinliimiiz-
de yeni teknolojilerin gerek hayatin bir pargasi haline gelmesi ge-
rekse egitim sisteminin birgok agamasina entegre edilmis olmast
sebebiyle 6lgme ve degerlendirme islemlerinin de ayn1 gelismis-
lik diizeyinde gerceklestirilmesi gerekmektedir. Akilli teknoloji-
lerin paradigma degisimi olarak nitelendirilecek diizeyde egitim
Ogretim siireglerine dahil edildigi bir sistemde 6lgme isleminin
geleneksel yontemlerle yapilmasi saglikli sonuglar elde edilme-
sinin 6niinde engel durumundadir. Mevcut sistemde yaygin bi-
¢imde uygulanan 6lgme ve degerlendirme yonteminin geleneksel
yontem olmasi alanda bu yonde yapilacak ¢alismalara duyulan
ihtiyacin gostergesidir. Bu kapsamda dlgme ve degerlendirme
isleminin hassas dlgiimlere olanak taniyan yontem ve teknolo-
jilerle yapilmast 6nemli bir adimdir. Arastirmanin amaci 6lgme
ve degerlendirme siireclerinde akilli teknolojilerin kullanimini
somut bir bigimde ortaya koymaya yonelik olarak tasarlanmis-
tir. Bu sebeple arastirma yeni akilli teknolojilerle desteklenen ve
hassas Olctimlere olanak tantyan modern test sunum yontemle-
rinin bir araya getirilme siirecini kapsamaktadir. Bu siirecte ilk
olarak ¢ok asamali testler (Multistage Testing) ve ChatGPT te-
orik olarak ele alinmistir. Bir sonraki asamada arastirma sinirli-
liklarinda ChatGPT ile soru iretimi yapilarak tiretilen sorularin b
parametreleri ChatGPT’ye tahmin ettirilmistir. Aragtirmanin bir
diger asamasinda ise ayni sorularin multistage yontem ile test
montaj1 saglanarak b parametreleri hesaplanmistir. ChatGPT ve
MST ile elde edilen b parametreleri sonuglar1 karsilagtirilmistir.
Elde edilen bulgulara gére yanilma paymin ¢ok yiiksek olmadigi
ChatGPT’nin MST yonteminde gozetimli olarak kullanilmasinin
uygun oldugu tespit edilmistir.
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Abstract

One of the major implications of the rapid proliferation of smart
technologies in the world of education is in the area of measure-
ment and evaluation. By its very nature, it is a basic requirement
that measurement should be carried out in a safe environment
in order to provide results that are close to the truth. Today, as
new technologies have become part of life and have been inte-
grated into many stages of the education system, measurement
and evaluation processes should be carried out at the same lev-
el of development. In a system where smart technologies are
integrated into education and training processes at a level that
can be described as a paradigm shift, the traditional methods of
measurement are an obstacle to achieving sound results. The fact
that the measurement and evaluation method widely used in the
current system is the traditional method is an indication of the
need for studies in this area. In this context, it is an important
step to carry out the measurement and evaluation process with
methods and technologies that allow precise measurements. The
aim of the research is to demonstrate the use of smart technolo-
gies in measurement and evaluation processes in a concrete way.
For this reason, the research covers the process of bringing to-
gether modern test presentation methods supported by new smart
technologies and enabling precise measurements. In this process,
Multistage Testing and ChatGPT were first discussed theoretical-
ly. In the next stage, questions were created with ChatGPT within
the constraints of the research and the b-parameters of the creat-
ed questions were estimated by ChatGPT. In another stage of the
research, the b-parameters of the same questions were calculated
by test assembly using the multistage method. The results of the
b-parameters obtained by ChatGPT and MST were compared.
According to the results, it was determined that the margin of
error is not very high and it is appropriate to use ChatGPT super-
vised in the MST method.

Keywords: Assessment, Artificial Intelligence, Multistage Tes-
ting, ChatGPT



Giris

Olgmenin dogasi geregi gercege yakin dogrulukta sonuglar verebilmesi i¢in dncelikli kosul giivenli bir ortamda
gerceklestirilmesi gerekir. Geligsen teknoloji yasamin pek ¢ok alaninda oldugu gibi 6lgme ve degerlendirmede
glivenligin saglanmasi konusunda da degisim ve doniisimiin gerekliligini beraberinde getirmektedir.
Ozellikle son dénemlerde yasanan pandemi, deprem gibi toplumun biitiinii etkileyen olaylar sonucunda hizla
uygulanmaya baslanan ¢evrimigi sinavlar bu durumu net bir bigimde 6zetlemektedir. Clinkii bilinen geleneksel
sinavlarda uygulanan giivenlik 6nlemleri ¢gevrim i¢i sinavlarda anlamini yitirmis ve yetersiz kalmistir. Diger
bir ifadeyle mevcut yontem yeni teknolojinin uygulandigi bir siiregle ayni gelismislik hizinda olmadigi i¢in
caga ayak uyduramamistir. Bu noktada bir diger 6nemli konu ise akilli teknolojilerin hali hazirda bir stiredir
egitim siireclerinde uygulaniyor olmasi ve dlgme siireclerinin de aymi gelismislik hizinda uygulanmasi
geregidir. Olgme siireglerinin egitim dgretim siiregleri ile ayn1 geligmislik hizim yakalayabilmesi igin akilli
teknolojilerin ise kosuldugu bir degerlendirme sistemine duyulan ihtiya¢ kacinilmazdir. Giinlimiizde yaygin
bi¢cimde uygulanan 6l¢gme ve degerlendirme yontemi ise geleneksel yontemdir. Akilli teknolojilerin paradigma
degisimi olarak nitelendirilecek diizeyde egitim Ogretim siireclerine dahil edildigi bir sistemde 6lgme
isleminin geleneksel yontemlerle yapilmasi saglikli sonuglar elde edilmesinin 6niinde engel durumundadir.
Bu sebeple 6lgme ve degerlendirme siireclerinin ¢agin gerekleri dogrultusunda hassas Ol¢timlere olanak
tantyan yontemler ise kosularak gerceklestirilmesinin saglanmasi gerekmektedir. Calismanin ¢ikis noktasini
tam da bu durum belirlemistir ve aragtirma tasarimi bu yonde yapay zeka ile hassas dl¢iimlere olanak taniyan
test sunum yontemi MST (Multistage Testing- Cok Asamali Test Etme)’nin ise kosuldugu bir ¢alisma olarak
sekillendirilmistir.

Yapay zekd (YZ) son yillarda hizla geliserek egitimin de aralarinda oldugu (Naidu & Sevnarayan, 2023;
Zawacki-Richter, Marin, Bond & Gouverneur, 2019) farkli disiplinlerde ¢esitli uygulamalara yol agmuistir.
YZ sistemleri, insan beynini simiile etmek ve biliylik miktarda veri kullanarak rutin isleri yiriitmek i¢in
egitilebilen araglardir (Bengio, Lecun & Hinton, 2021). Ote yandan derin makine dgrenimi, platformlarin
aninda insan benzeri metinler {iretebilecegi bir gelismislik diizeyindedir. Bu platformlar arasinda ChatGPT
yapay zeka uygulamasinin kullanici dostu arayiizii kisa siirede ¢ok sayida kullanicrya ulasmistir (Gleason,
2022). Degerlendirmenin kaliteli egitimin bel kemigi oldugu géz oniine alindiginda (Sok & Heng, 2023)
bu yapay zeka aracinin (ChatGPT) MST yontemle birlikte 6lgme ve degerlendirme siireglerinde kullanim
durumunu incelemenin/analiz etmenin alana 6nemli katkilar getirecegi diisiiniilmektedir. Bu sebeple yapay
zeka ile tretilen maddelerin ve madde parametrelerinin MST ile test sunumuna uygunlugunun ne kadar
oldugunun belirlemesi bu ¢alismanin problemini olusturmaktadir. Arastirma kapsami ChatGPT ve MST
yontemlerinin kosullar1 ile sinirlidir. Modern test sunum ydntemleri ve bu yontemlere yapay zeka araglari
dahil edildigindeki farki gdzlemlemek bu ¢alismanin amacini olusturmaktadir.

ChatGPT

ChatGPT, Kasim 2022'de OpenAl adli bir Amerikan yapay zeka arastirma laboratuvar tarafindan biiyiik
dil modelleri (Kohnke vd., 2023) kullanilarak piyasaya siiriilen bir yapay zeka aracidir (Sok & Heng,
2023). Generative Pre-trained Transformer (GPT) teknolojisi ve yetenekleri, geleneksel 6grenme ve yazma
yontemlerinde devrim yaratan ChatGPT teknolojisinin temelini olusturmaktadir. Agik erisimli ve kamuya
acik bir ara¢ olan ChatGPT, GPT dil modeli teknolojisine gore calisan oldukga sofistike bir sohbet robotudur
(Imran & Almusharraf, 2023, s. 2; Kirmani, 2022, s. 574-576; Newton & Xiromeriti, 2024). Bu model
istemlere ve takip sorularina hizli bir sekilde ayrintili yanitlar olugturabilmektedir. Verilen bir ipucuna veya
sohbete dayali olarak insan benzeri metin liretmek icin tasarlanmistir ve ¢ok ¢esitli konularda dogal, acik
uglu konusmalar yapma yetenegine sahiptir (OpenAl, 2023). Model, internetten alinan ¢esitli metin verileri
iizerinde egitilerek, verilen bilgilere dayali olarak tutarli ve anlasilir metinler {iretmesine olanak saglamakta
(Jukiewicz, 2024), sorular1 yanitlayabilmekte, uzun yazilar olusturabilmekte ve bir insana benzer sekilde
yaratici bir sekilde yazabilmektedir (Lund ve Wang, 2023).



ChatGPT, dogal dilde konusmalar1 miimkiin kilmak igin yapay zekay1 (Al) kullanan yeni bir teknolojidir. insan
konugmalarinin genis veri kiimeleri lizerinde egitilmis derin bir §grenme modeli kullanilarak ¢aligir. Bu model
daha sonra kullanicilar tarafindan sorulan sorulara dogal gdriinen yanitlar tiretmek i¢in kullanilir (Gleason,
2022). Biiyiik dil modelleri, son yillarda dogal dil igleme (NLP) alaninda 6nemli ilerlemeler kaydetmistir.
Bu modeller biiyiik miktarda metin verisi {izerinde egitilmekte ve insan benzeri metinler olusturabilmekte,
sorular1 yanitlayabilmekte ve dille ilgili diger gorevleri yiiksek dogrulukla tamamlayabilmektedir (Kanesci
vd., 2023; Rasul vd., 2023).

Kasim 2022'de piyasaya siiriilmesinden bu yana, akademisyenler arasinda en ¢ok tartisilan arag haline gelen
ChatGPT farkli alanlardan birgok kullanici tarafindan da kullanilmaktadir (Imran & Almusharraf, 2023).
ChatGPT Ocak 2023'te biiyiik bir basar1 elde etti ve sadece iki ay i¢cinde 100 milyondan fazla aktif kullaniciyla
tarihin en hizli biiyliyen ve en ¢ok memnuniyetle karsilanan yapay zeka (Al) teknolojik aracglarindan biri
haline geldi (Hu, 2023). ChatGPT yapay zeka araci basta egitim sektorii olmak tizere bir¢cok sektorde alarm
zillerinin ¢almasina neden oldu. Arastirmacilarin, sorular1 birkag¢ dakikadan kisa bir siirede ¢6zen ChatGPT'nin
piyasaya siiriilmesinin ardindan egitim hizmeti kapsaminda yer alan paydaslar1 yeni degerlendirme bigimleri
gelistirmeye davet etmesi bu durumun 6nemli gostergelerindendir (Adeshola & Adepoju, 2023). Egitimde
biiyiik dil modellerinin kullanimi, sunduklar1 ¢ok cesitli uygulamalar nedeniyle potansiyel bir ilgi alani
olarak belirlenmistir (Kanesci vd., 2023, s. 1-3). Gelismekte olan bu yapay zeka aracinin 6grenme hedefleri,
ogrenme etkinlikleri ve 6l¢me degerlendirme uygulamalari {izerindeki etkisinin bu alanlarda degisikliklere
yol agabilecegi i¢in ¢ok onemli olacag diisiiniilmektedir (Zhai, 2022).

Cok Asamal Testler (MST: Multistage Testing)

MST, CAT (Computerized Adaptive Testing) test sunum yontemine alternatif olarak gelistirilmis ¢ok asamali
bir test sunum yontemidir (Han, 2013). Cok asamali testler, alan yazinda en genel bi¢imde "g¢esitli potansiyel
amaglar i¢in bagimsiz, otomatik uyarlanabilir birimleri tasarlamanin, birlestirmenin ve yonetmenin modern
bir yolu" olarak ifade edilmektedir (Han & Guo, 2013; Yan, Davier & Lewis, 2014, s. 21-27). MST test
tiretme ve uygulanma teknigi bakimindan CAT yonteminde oldugu gibi madde bazli degil modiil ad1 verilen
madde kiimeleri araciligiyla sunulan bir uyarlamali yapry1 igermektedir (Ariel, Veldkamp & Breithaupt, 2006;
Berger, Verschoor, Eggen, & Moser, 2019; Gierl, Lai, & Li, 2011; Han, 2013). Asagida yer alan Sekil 1’de

“MST Tasarimi1 Ornegi” ana hatlari ile sunulmustur:
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Kaynak: Wang, K. (2017). 4 fair comparison of the performance of computerized adaptive testing and
multistage adaptive testing (Order No. 10273809). Available from ProQuest Dissertations & Theses Global.
(1901897901). Retrieved from https://www.proquest.com/dissertations-theses/fair-comparison-performance-
computerized-adaptive/docview/1901897901/se-2

Sekil 1. Cok Asamali Test (MST: Multistage Testing) Tasarimi Ornegi



Sekil 1’de sunulan MST panel tasarimi {i¢ asamadan ve yedi modiilden olusmakta ve her bir modiiliin zorluk
(madde giigliigli) seviyeleri kolay, orta ve zor olarak siniflandirilmistir. Sekil 1’deki modiilleri birlestiren
cizgilerise bir sinav katilimeisinin izleyebilecegi olas1 yollar1 temsil etmektedir (Ariel, Veldkamp & Breithaupt,
2006). Adaylarin yetenek diizeyi ile maddelerin veya madde takimlarinin (modiil) zorluk profili arasindaki
iliski, madde tepki kurami (IRT) modelleri tarafindan tanimlanmaktadir (Hambleton, Swaminathan & Jones,
1991).

MST test sunumu “Routing” ve “Shaping” olmak tizere iki farkli yapida gerceklestirilmektedir. “Routing”
yonteminde her agamanin modiilii 6nceden monte edilerek katilimcinin performansina goére hazir yapi
icerisinden sunulmaktadir (Han & Guo, 2013; Luecht & Nungester, 1998; Yan, Davier & Lewis, 2014).
“Shaping” yonteminde ise test modiillerinin montaji anlik olarak katilimcinin performansina gore
sekillendirilmektedir (Han, 2013; Yan, Davier & Lewis, 2014, s. 411-420).

Madde Parametreleri

Kokeni 1920’11 yillara kadar uzanan Madde Tepki Kurami (MTK)/Item Response Theory (IRT) alan yazinda
“Ortiik Ozellikler Kuram1” olarak da bilinmektedir (Bock, 1997; Crocker & Algina, 1986). Kuramla ilgili
asil ¢aligmalar 1950°1i yillarda Lord tarafindan uygulanmaya baglanmis ve 6zellikle 1970’lerden sonra
yapilan test gelistirme ¢alismalarinda KTK (Klasik Test Teorisi)’nin puanlama yontemlerine alternatif olarak
uygulama alani bulmustur (Hambleton& Linden, 1997). Madde Tepki Kuraminda puanlama yapilirken madde
parametrelerinden yararlanilmaktadir. Bu parametreler,

* a parametresi: madde ayirt ediciligi (maddenin Olclilmeye calisilan beceriye sahip olanlarla olmayanlari
ayirt etme giicii)

* b parametresi: madde giigliigii (bir maddenin uygulandigi grupta dogru cevaplanma ylizdesi)
*  c parametresi: sans basarist (sorunun sansla dogru cevaplanma ylizdesi)
* u parametresi: ylksek bilgiye ragmen soruyu dogru yanitlayamama ihtimali

olmak tizere yaygin olarak 4 tanedir (Adedoyin & Mokobi, 2013; Hambleton, & Linden, 1997; Hambleton,
Swaminathan & Rogers, 1991). Her bir maddede puanlama yapilirken bu parametrelerden en az bir tanesi
devreye girmektedir. Puanlama sirasinda kullanilan parametre sayisina bagl olarak basari testlerinde 1, 2, 3
ve 4 parametreli olmak {izere 4 farkli model bulunmaktadir.

Madde Tepki Kuraminda yer alan madde parametreleri Sekil 2’ de gorsel olarak sunulmustur.
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Sekil 2. MTK’da Madde Parametreleri

Bu calismada sadece b parametresi kullanilarak kestirimler yapilarak MST kosullar iiretilmistir.



Yontem

Caligmada sayisal veriler kullanilarak istatistiksel analizler araciligi ile kestirimler yapilmistir. Bu haliyle
caligma nicel bir aragtirmadir. Simiilatif veriler kullanilarak kontrollii durumlar olusturuldugu i¢in simiilasyona
dayali deneysel arastirma desenindedir.

Caligmada iiretilen sorulara, parametrelerine ve analizlere iligkin bilgiler asagida sunulmustur.

Verilerin Uretilmesi

Aragtirmada kullanilmak amaciyla ChatGPT 40 modeli kullanilarak 70 soru iiretilmistir. Sorular iirettirilirken
ChatGPT 40 modeline ¢alismanin amaci anlatilmis, bu ama¢ dogrultusunda 7. simif diizeyinde Milli Egitim
Bakanligi’nin arastirmanm yapildigi tarihte yiiriirlikte olan miifredatinin tiim konularmi kapsayan 70
matematik sorusu iiretmesi istenmistir. Ardindan ChatGPT 40 modelinden, bu sorular 7. siif 6grencilerine
uygulanacak olsa b parametrelerinin ne kadar olabilecegini tahmin etmesi istenmistir. Elde edilen veriler
tablolastiriimistir.

Calismanin ikinci asamasinda ChatGPT’den elde edilen madde parametreleri R ortaminda (R Core Team,
2024) MST test simiilasyon ortamlari liretmek i¢in kullanilabilen DexterMST (Bechger vd., 2023) paketine
yiklenmistir. DexterMST paketi kendisine verilen sayida soru ve bu sorulara ait parametreler icin istenilen
rotalama haritasina uygun simiilatif data iiretmektedir. Bu datay1 liretirken kendisine verilen madde
parametrelerine miimkiin olan iist diizeyde uyum saglamaya ¢alismaktadir. DexterMST paketi ile 3000 kisi
icin veri Uretilmistir. Bu veriler {iretilirken ChatGPT’nin bildirdigi b parametrelerinin en diisiik ve en yiiksek
degerleri DexterMST nin ihtiya¢ duydugu theta dagiliminin ug sinirlar1 olacak sekilde kullanilmistir. Simtilatif
verilerin Urettirilmesi asamasinda kullanilan MST rotalar1 asagida Sekil 3°te verilmistir.
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Sekil 3. MST (Multistage Testing) Rotalama Haritasi



Sekil 3’te goriildiigh tizere MST 1-3-3 desen rotalama kullanilmigtir. Rotalamaya birkag¢ 6rnekle anlatilacak
olursa birinci modiilde 0-3 tane arasinda dogru cevaplama durumunda yénlendirme modiil 2’ye yapilmaktadir.
4-6 tane arasinda ise modiil 3’ yapilmaktadir. Goriilecegi gibi tiim rotalama toplamda 70 madde ile
gerceklestirilmistir.

Verilerin Analizi

Verilerin analizi asamasinda ChatGPT 40’dan elde edilen b parametreleri ile DexterMST ten elde edilen b
parametreleri kargilagtirilmigtir. Bu amagla her bir sorunun ChatGPT tarafindan tahmin edilen b parametresi ile
DexterMST ten elde edilen b parametresi arasindaki fark alinmistir. Boylece tiim sorular igin b parametrelerinin
tahmin edilen ve elde edilen degerlerinin farki dagilimi elde edilmistir.

Bulgular

ChatGPT yapay zeka araci ile iiretilen sorular ve b parametrelerinin MST test kosullarinda karsilastirilmasina
yonelik gergeklestirilen analizler sonucunda elde edilen bulgular agagida sunulmustur.

Tahmin edilen b degerlerinin ve MST sonrasi elde edilen b degerlerinin ortalamalari, minimum ve maksimum
degerleri asagida Tablo 1°de verilmistir.

Tablo 1. ChatGPT Tarafindan Tahmin Edilen ve DexterMST ile Elde Edilen b Degerlerine iliskin
Bilgiler

Elde etme yontemi Ortalama Minimum Maksimum
ChatGPT 40 (Tahmin) 1.64 1 23
DexterMST (Elde edilen) 1.33 0.44 2.33

Goriilecegi gibi elde edilen b degerlerinin ortalamasi ChatGPT igin 1.64, deneysel olarak elde edilen
DexterMST igin 1.33°tiir. b degerlerinin en kii¢iik ve en yliksek degerleri bakimindan en yiiksek degerler
acisindan benzerlik yakinken en diisiik deger acisindan farklilik gézlenmektedir. Asagida Tablo 2’de sorularin
ChatGPT tarafindan tahmin edilen b degerleri ile DexterMST den deneysel olarak elde edilen b degerleri ve
bunlar arasindaki farklar gosterilmistir.

Tablo 2. Deneysel Olarak Elde Edilen b Degerleri ile ChatGPT’den Elde Edilen b Degerleri ve Farklari

Soru DexterMST b . Soru DexterMST b .

No degeri ChatGPT b degeri Fark No degeri ChatGPT b degeri Fark
item01 1.00 1.00 0.00  item36 1.18 1.60 -0.42
item02 1.42 1.10 0.32  item37 2.09 1.60 0.49
item03 2.25 1.20 1.05  item38 0.58 1.70 -1.12
item04 0.93 1.20 -0.27  item39 1.25 1.70 -0.45
item05 2.31 1.20 1.1l item40 1.87 1.70 0.17
item06 0.58 1.20 -0.62  item4l 1.10 1.70 -0.60
item07 1.25 1.20 0.05  item42 1.60 1.70 -0.10
item08 1.69 1.20 0.49  item43 0.99 1.70 -0.71
item09 1.13 1.20 -0.07  item44 1.38 1.80 -0.42




item10 0.44 1.30 -0.86  item45 0.89 1.80 -0.91

iteml11 1.45 1.30 0.15  item46 1.79 1.80 -0.01
item12 0.97 1.30 -0.33  item47 1.26 1.80 -0.54
item13 2.33 1.30 1.03  item48 1.78 1.80 -0.02
item14 0.91 1.30 -0.39  item49 0.75 1.80 -1.05
item15 1.68 1.30 0.38  item50 1.29 1.90 -0.61
item16 1.16 1.30 -0.14  itemS51 1.82 1.90 -0.08
item17 2.07 1.30 0.77  item52 1.12 1.90 -0.78
item18 0.73 1.40 -0.67  item53 2.16 1.90 0.26
item19 1.25 1.40 -0.15  item54 0.99 1.90 -0.91
item20 2.05 1.40 0.65  item55 1.47 1.90 -0.43
item21 1.26 1.40 -0.14  item56 0.90 2.00 -1.10
item22 1.50 1.40 0.10  item57 1.54 2.00 -0.46
item23 0.82 1.40 -0.58  item58 0.98 2.00 -1.02
item24 1.35 1.50 -0.15  item59 1.31 2.00 -0.69
item25 1.68 1.50 0.18  item60 0.69 2.00 -1.31
item26 0.99 1.50 -0.51  item6l 1.35 2.00 -0.65
item27 1.49 1.50 -0.01  item62 1.88 2.00 -0.12
item28 0.80 1.50 -0.70  item63 1.21 2.10 -0.89
item29 1.91 1.50 041  itemo64 2.27 2.20 0.07
item30 1.00 1.50 -0.50  item65 1.08 2.20 -1.12
item31 1.79 1.60 0.19  item66 1.35 2.20 -0.85
item32 1.04 1.60 -0.56  item67 0.88 2.20 -1.32
item33 1.50 1.60 -0.10  item68 1.34 2.20 -0.86
item34 0.84 1.60 -0.76  item69 1.06 2.20 -1.14
item35 1.78 1.60 0.18  item70 0.73 2.30 -1.57

Tablo 2’den goriilecegi gibi ChatGPT nin b degeri tahminlerinin 1 ve daha fazlasi olacak sekilde yanildigi soru
sayist 11 tanedir. ChatGPT kendi yazdig1 sorularin gergekte oldugundan daha zor oldugunu diisiinmektedir.
70 sorunun 50 tanesini oldugundan daha zor olarak tahmin etmistir. 20 soruyu ya olmasi gerektigi zorlukta
veya oldugundan daha kolay tahmin etmistir. ChatGPT nin b degeri agisindan yanilma ortalamasi mutlak
deger cinsinden 0.54’tiir. Buna goére ChatGPT kendi sorularini ortalamada 0.54 b degeri kadar daha zor
algilamaktadir. Bir baska ifadeyle ChatGPT, kendi yazdig1 maddelerden alinacak olan puanlar1 0.54 standart
sapma kadar daha az puanlanacak sekilde degerlendirmektedir. Farklarin standart sapmast 0.39°dur. Buna
gore her bir maddede b degerlerinin tahmin edilen degerleri ile DexterMST ’ten elde edilen deneysel degerleri
arasindaki farklar birbirinden 6nemli 6l¢iide farklilasabilmektedir. Bir baska ifadeyle her maddede ChatGPT
degisen oranlarda yanilmaktadir. DexterMST ten elde edilen deneysel b degerleri ile ChatGPT nin tahmin
ettigi b degerleri arasindaki farklara iliskin dagilim asagida Sekil 4’te verilmistir.



Sekil 4. DexterMST ve ChatGPT’den Elde Edilen b Parametrelerinin Farklarinin Dagilin

Sekil 4’te verilen fark dagilimi incelendiginde ChatGPT’nin tahminlerinin yanilma paymin en ¢ok 0.677
civarinda yogunlastig1 goriilmektedir. 16 soruda 0.677 ve yakinda derecelerde yanilmistir. 1 soruda 1.11 ve
iizerinde yanilma payina sahiptir. 14 soruda 0.08 ve civarinda yanilma payina sahiptir.

Genel olarak degerlendirildiginde ChatGPT

Kendi yazdig: sorular1 olduklarindan daha zor tahmin etme egilimindedir.

e 70 maddenin 50 tanesini oldugundan daha zor tahmin etmektedir.

e | maddeyi tam dogru tahmin etmektedir.

e 19 maddeyi oldugundan daha kolay tahmin etmektedir.

ChatGPT tahminlerinin yanilma miktarimin biiyiik oldugu durumlarin sayis1 gérece azdir.
e  “b parametresi” bakimindan 1 ve daha fazla yanildigi maddelerin sayis1 12 tanedir.

e 58 maddede “b parametresi” bakimindan yanilma pay1 1’in altindadir.

e  Yanilma degerlerinin ortalamasi 0.54

e Yanilma degerlerinin standart sapmasi 0.39’dur.

Sonuc¢ ve Tartisma

ChatGPT, geleneksel yaklasimlar1 bozma ve 6gretme ve degerlendirme seklimizi doniistiirme potansiyeli ile
cevrimici degerlendirme alaninda dnemli bir gelismeyi temsil etmektedir. Yikici yenilik teorisi, akademik
biitiinliigii korurken degisen teknolojilere uyum saglamanin ve bunlar1 degerlendirme uygulamalarina dahil
etmenin 6nemini vurgulamaktadir. Bu anlamda ChatGPT'nin gelistirilmesi ve degerlendirmeye entegre
edilmesi hem &gretenler hem de 6grenenler i¢in heyecan verici firsatlar ve zorluklar sunmaktadir (Naidu &
Sevnarayan, 2023).

Alan yazinda yer alan ¢aligmalar ChatGPT gibi yapay zeka araclarinin egitim stire¢lerinin farkli asamalarinda
tim paydaslar (6grenen, 6greten, karar alicilar vb.) agisindan otomatiklestirme sagladigini kabul ederken
(Kasneci ve digerleri, 2023) uzmanliginin yerini alamayacagin1 vurgulamaktadir (Fabiyi, 2024, s. 9-12).
Bang ve arkadaslar1 (2023) ChatGPT nin bazen dogru olmayan veya anlamsiz bilgiler iiretebildigi ve bunun
nedenlerinin model siirlamalari, egitim verilerinin kalitesi ve belirli kullanict sorgulart ile ilgili olabilecegini
belirtmektedirler. Qadir (2023) ise sorularin baglami ve sorulma seklinin yanitlari etkiledigini bu sebeple
ChatGPT kullanilirken dikkatli olunmast gerektigini vurgulamaktadir. Lo (2023) benzer sekilde yaptigi
literatiir taramasinda ChatGPT nin 6gretmen ve 6grenciler i¢in siiregleri kolaylastirici degerli bir arag oldugu
ancak dikkatli kullanilmasi gerektigine dikkat cekmistir. Bu caligmalarin arastirma bulgular ile 6rtiisen yonleri
ChatGPT gibi yapay zeka araglariin gézetimli olarak dikkatli bir bigimde kullanilmasinin faydali olacagidir.

Tip egitimi alaninda Kung ve arkadaslari (2022) tarafindan yapilan calismada, ChatGPT'min Amerika
Birlesik Devletleri Tip Lisanslama Sinavi'ndaki performansini arastirmistir. Degerlendirme sonuglarina
gore, ChatGPT'nin bu testteki performansi, herhangi bir alan ince ayar1 yapilmaksizin gegme esiginde veya
yakininda olmustur. Bu sonuclara dayanarak yazarlar, biiylik dil modellerinin tip egitimine ve nihayetinde
klinik karar verme siireclerine yardimei olmak icin gii¢lii bir ara¢ olabilecegini savunmaktadir. Jukiewicz
(2024) galismasinda ChatGPT tarafindan verilen notlar, 6greticiler tarafindan verilenlerle karsilastirilmistir.
Sonuglar, ChatGPT ile 6greticiler arasinda giiclii bir pozitif korelasyon (uyum) oldugunu géstermektedir. Latif
ve Zhai (2023) ise arastirmalarinda ChatGPT (GPT-3,5)’nin tiim etiketlerde BERT (Google benzer yapidaki
uygulamasidir.)'den 6nemli 6l¢iide daha yiiksek puanlama dogrulugu elde ettigi sonucuna ulagmislardir (Latif
& Zhai, 2023). Arastirma sonuglart agisindan degerlendirildiginde de ChatGPT gercek degerlere dnemli
Olclide uyum gostermistir.



ChatGPT’nin degerlendirme asamasina dahil edilmesi konusu alan yazinda ¢ogu arastirmaci tarafindan
siklikla giindeme getirilmektedir. Bu bulgular ise arastirma bulgulan ile ortiismektedir. Sharples (2022)
uzaktan egitim Universitelerinin 6grenmeyi tesvik etmek ve Ogretim elemanlarmin teknoloji konusunda
giincel kalmasina yardimci olmak i¢in ChatGPT'yi degerlendirme uygulamalarina dahil etmelerinin faydali
olacagina dikkat ¢cekmektedir. Zhai (2023), 6gretmenlerin ChatGPT'yi kullanarak 6grenme degerlendirme
Ogeleri olusturabilecegini, zamandan ve emekten tasarruf edebilecegini ve standart bir cerceveye bagl
kalarak sorularin kalitesini potansiyel olarak artirabilecegini iddia etmistir. ChatGPT'nin sundugu yetenekler
sayesinde 0gretmenler, 6gretim derslerinin 6grenme hedefleri ve basari kriterleriyle uyumlu acik uclu soru
istemleri gelistirebilmektedir (Baidoo-Anu & Ansah, 2023). Ogretmenlerin ¢ogunun kisa smavlar, aylik testler
ve sinavlar olusturmak i¢in ¢ok fazla zaman harcadigir goz oniine alindiginda, egitimcilerin ChatGPT'den
yardim alarak degerlendirme baskisini azaltma firsat1 oldugu goriilmektedir.

Bulgular, egitimde yapay zekanin (YZ) kullanimimin devam eden gelisim siirecinin bir pargasi oldugunu
ve ChatGPT'nin de bunun bir uzantis1 oldugunu gostermektedir (Imran & Almusarraf, 2023). Bu nedenle,
egitim siire¢lerinde ChatGPT'yi bir yazma asistani olarak benimseme konusu hem firsatlara hem de zorluklara
sahiptir. Burada ihtiyag, ChatGPT'nin hem 6grenciler hem de egitmenler i¢in bir yardimer ve kolaylastiric
olarak roliinii anlamaktir, ¢linkii “chatbotlar” akademik siireci kolaylastirmak ve desteklemek i¢in nispeten
faydali araglardir.

Olgme ve degerlendirmede akilli teknolojilerin ve modern test sunum yontemlerinin bir arada ise kosuldugu
bir siirecin nasil igledigine dair yiiriitiilen bu arastirmada 6nemli sonuclara ulagilmistir. ChatGPT ve MST
yontemin simiilatif olarak analiz edilmesi ve ulasilan sonuglar ¢alismanin 6zgiin yoniinii ortaya koymaktadir.
ChatGPT ve MST’nin birlikte ele alindig1 bu arastirmada ulasilan sonuglar toplu olarak degerlendirildiginde;

° Yanilma payin ¢ok yiiksek olmadigi,
° Gorece az sayida maddede hatali tahminde bulundugu,
° Bu hatanin sorularin “b parametrelerini (zorluklarini)” olduklarindan daha ytiksek tahmin etme

yoniinde oldugu gézlenmistir.

° ChatGPT’ nin bu haliyle MST yo6nteminde gézetimli olarak kullanilmasinin uygun oldugu tespit
edilmistir.

Ilerleyen caligmalarda;
» daha yiiksek sayilarda madde i¢eren biiyiik soru havuzlarinda ¢alisilmasi

*  MST data yapisina uygun analizleri gergeklestirebilecek yazilim programlariin gelistirilmesi onerilebilir.
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